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摘摘摘要要要

本文档描述了我们在ｃｃｌＲＰＲＲＭｃｌｔｃ赛道四，多参考多来源汉语学习者文本纠错任务
中提交的参赛系统。该任务主要针对汉语学习者所产生的文本错误进行检测并纠正。
评测数据包含不同来源的文本，其蕴含的错误类型存在一定的差异，因此，处理起来
有一定的难度。我们的参赛系统主要选择了与评测数据同来源的数据，进行了两阶
段训练，并且以投票的方式集成了多个ｳ･ｱＲｳ･ｱ与ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型。最后，在评测数据集
上，纠错ｆＰＮＵ达到了ＵＰＮＱＷ，排名第三。在长期榜单，纠错ｆＰＮＵ达到了52.16。
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Abstract

ｔｨ･ ､ｯ｣ｵｭ･ｮｴ ､･ｳ｣ｲｩ｢･ｳ ｯｵｲ ｳｵ｢ｭｩｳｳｩｯｮ ｳｹｳｴ･ｭ ｩｮ ｴｨ･ ｃｃｌＲＰＲＲＭｃｌｔｃ ｔｲ｡｣ｫ ＴＬ ｍｵｬｴｩＭ
ｒ･ｦ･ｲ･ｮ｣･ ｍｵｬｴｩＭｓｯｵｲ｣･ ｃｨｩｮ･ｳ･ ｌ･｡ｲｮ･ｲ ｔ･ｸｴ ｃｯｲｲ･｣ｴｩｯｮ ｔ｡ｳｫＮｔｨｩｳ ｴ｡ｳｫ ｩｳ ｭ｡ｩｮｬｹ
｡ｩｭ･､ ｡ｴ ､･ｴ･｣ｴｩｮｧ ｡ｮ､ ｣ｯｲｲ･｣ｴｩｮｧ ｴ･ｸｴ ･ｲｲｯｲｳ ｧ･ｮ･ｲ｡ｴ･､ ｢ｹ ｃｨｩｮ･ｳ･ ｬ･｡ｲｮ･ｲｳＮ ｅｶ｡ｬＭ
ｵ｡ｴｩｯｮ ､｡ｴ｡ ｯｦ ｴｨ･ ｴ｡ｳｫ ｣ｯｮｴ｡ｩｮｳ ｭｵｬｴｩ ､ｩ＋･ｲ･ｮｴ ｳｯｵｲ｣･ｳＬ ｡ｮ､ ｴｨ･ ｴｹｰ･ｳ ｯｦ ･ｲｲｯｲｳ ｡ｲ･
ｶ｡ｲｹＬ ｳｯ ｩｴ ｩｳ ､ｩ．｣ｵｬｴ ｴｯ ｨ｡ｮ､ｬ･Ｎ ｏｵｲ ｳｹｳｴ･ｭ ｳ･ｬ･｣ｴ･､ ､｡ｴ｡ ｦｲｯｭ ｴｨ･ ｳ｡ｭ･ ｳｯｵｲ｣･ ｡ｳ ｴｨ･
ｴｲ｡ｩｮ ､｡ｴ｡Ｌ ｣ｯｮ､ｵ｣ｴ･､ ｴｷｯＭｳｴ｡ｧ･ ｴｲ｡ｩｮｩｮｧＬ ｡ｮ､ ｩｮｴ･ｧｲ｡ｴ･､ ｭｵｬｴｩｰｬ･ ｳ･ｱＲｳ･ｱ ｡ｮ､ ｳ･ｱＲ･､ｩｴ
ｭｯ､･ｬｳ ｢ｹ ｶｯｴｩｮｧＮ ｆｩｮ｡ｬｬｹＬ ｯｮ ｴｨ･ ･ｶ｡ｬｵ｡ｴｩｯｮ ､｡ｴ｡ Ｌ ｴｨ･ ｆＰＮＵ ｯｦ ｯｵｲ ｳｹｳｴ･ｭ ｲ･｡｣ｨ･､
ＵＰＮＱＷＬ ｲ｡ｮｫｩｮｧ ｴｨｩｲ､Ｎ ｉｮ ｴｨ･ ｬｯｮｧＭｴ･ｲｭ ｬｩｳｴＬ ｴｨ･ ｆＰＮＵ ｨ｡ｳ ｲ･｡｣ｨ･､ ＵＲＮＱＶＮ

Keywords: ｔ･ｸｴ ･ｲｲｲｯｲ ｃｯｲｲ･｣ｴｩｯｮ Ｌ ｐｲ･Ｍｴｲ｡ｩｮｩｮｧ ｭｯ､･ｬ Ｌ ｍｵｬｴｩＭｳｴ｡ｧ･ ｴｲ｡ｩｮｩｮｧ

1 引引引言言言

文本纠错任务，即对输入文本中所包含的拼写错误，语法错误，语义错误等进行检测和纠
正。它对教育，出版，搜索引擎等领域都有着至关重要的作用。这些错误不仅会影响阅读，而
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且可能完全改变文本传递的意义。同时，也会影响分词，词性标注，命名实体识别等ｎｌｐ基础
任务的性能。

我们的参赛系统，首先用所有能获取到的纠错数据进行第一阶段的预训练，然后选择了
与评测数据同来源的数据进行了微调，并且以投票的方式集成了多个ｳ･ｱＲｳ･ｱ与ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型。
此外，还利用拼写纠错模型，统计语言模型等进行后处理。我们的系统主要参考比赛给出
的｢｡ｳ･ｬｩｮ･代码0以及其中提到的一些提升方法。

2 数数数据据据分分分析析析

该任务对汉语学习者所产生的文本错误，进行检测并纠正。给定输入句子，输出纠正后的
句子。如ｔ｡｢ｬ･ Ｑ所示，该句有四处修改，两个插入，一个替换，一个删除。我们不需要提交具
体的错误类型或者错误位置，只需要提交模型修改后的结果。如果该句没有错误，则输出｜ＱＰＶ
还有想作为好老师的话，不能给孩子一个答案。还有想作为好老师的话，不能给孩子一个答
案。Ｂ 即可。

输入 ＱＰＶ 还有想作为好老师的话，不能给孩子一个答案。

输出
ＱＰＶ 还有想作为好老师的话，不能给孩子一个答案。
想做一名好老师的话，就不能只给孩子一个答案。

修改

位置ＰＭＲ，删除还还还有有有
位置ＳＭＵ，替换作作作为为为为做做做一一一名名名
位置ＱＱ，插入就就就
位置ＱＳ，插入只只只

ｔ｡｢ｬ･ ＱＺ 文本纠错任务示例

比赛分别给出了ＱＱＳＷ句有标注验证集以及ＶＰＰＰ句无标注的测试集。数据来源
于ｬ｡ｮｧＸ，ｨｳｫ与｣ｧ･､并进行了重新标注，具体详见ｚｨ｡ｮｧ ･ｴ ｡ｬＮ ＨＲＰＲＲＩ。测试集最小长度Ｒ，
最大长度ＲＵＷ，平均长度ＳＷＮＴ。验证集分布情况见ｔ｡｢ｬ･ Ｒ。从表中可以看出，有错误句子数占比
很高，并且错误句子所包含的错误个数也比较多。

句子数 ＱＱＳＷ

最长句子字数 ＳＹＵ

最短句子字数 ＱＰ

字数Ｏ句子数 ＷＵＮＴ

有错误句子数占比 ＰＮＹＵＲ

错误数Ｏ 错误句子数 ＳＮＷＵ

错误字数Ｏ 错误数 ＱＮＵＳ

ｔ｡｢ｬ･ ＲＺ 验证集分布情况

使用ｃｨｅｒｒａｎｔ1工具，对验证集的错误进行统计分析，错误类型分布以及错误词性分布
如下图 Ｑ，图 Ｒ。从图中可看出，按照错误类型划分，误用错误即替换错误占比最多，超过半
数，其次是缺失错误，占比约为ＲＸＥ。按照错误词性划分，动词错误占比最高，约为ＲＱＥ，其
次是标点错误。其他错误一般包含多个错误的修改，可能同时涉及标点，名词，动词等。更具
体详细的评测数据以及任务相关信息，可参考ｃｃｌＲＰＲＲＭｃｌｔｃ评测概述ｗ｡ｮｧ ･ｴ ｡ｬＮ ＨＲＰＲＲＩ。

3 系系系统统统

3.1 模模模型型型

我们使用的模型结构与比赛给出的｢｡ｳ･ｬｩｮ･基本一致。

0https://github.com/HillZhang1999/MuCGEC
1https://github.com/HillZhang1999/MuCGEC/tree/main/scorers/ChERRANT
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ｆｩｧｵｲ･ ＱＺ 错误类型分布

ｆｩｧｵｲ･ ＲＺ 错误词性分布

（Ｑ）ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型：使用｢･ｲｴ ｋ･ｮｴｯｮ ｡ｮ､ ｔｯｵｴ｡ｮｯｶ｡ ＨＲＰＱＹＩ系列的预训练模型作为编码
器，训练ｧ･｣ｴｯｲ ｏｭ･ｬｩ｡ｮ｣ｨｵｫ ･ｴ ｡ｬＮ ＨＲＰＲＰＩ模型。首先，获得输入文本中的每个字符的向量表
示，然后，通过全连接层，预测每个位置对应的类别，每个类别代表一种编辑（图 Ｓ仅仅给出
标黄字符对应的编辑）。推理阶段，根据输入文本及预测到的每个字符对应的编辑标签，即可
得到正确的句子。为了能够修改一些连续错误，将上述过程迭代多次，直至不产生新的修改。

ｆｩｧｵｲ･ ＳＺ ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型

（Ｒ）ｳ･ｱＲｳ･ｱ模型：基于ｂａｒｔ ｓｨ｡ｯ ･ｴ ｡ｬＮ ＨＲＰＲＱＩ预训练模型，训练ｳ･ｱＲｳ･ｱ模型，输入为
错误句子，输出为正确句子。推理阶段，先对输入句子进行编码，然后以自回归的方式逐个预
测下一个位置可能的字符，并作为下一个预测的输入，如图 Ｔ虚线部分。

3.2 训训训练练练数数数据据据

我们获取了多个来源的中文纠错通用标注语料：
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ｆｩｧｵｲ･ ＴＺ ｳ･ｱＲｳ･ｱ模型

（Ｑ）ｬ｡ｮｧＸ2：根据ｌ｡ｮｧＭＸ语言学习网站中母语者对汉语学习者作文的修改记录生成。

（Ｒ）ｨｳｫ：北京语言大学对汉语学习者参加汉语水平考试中写的作文组织人员进行了语病
标注。

（Ｓ）｣ｧ･､3：中文句法错误诊断技术评测自ＲＰＱＴＭＲＰＲＲ所发布的数据。

（Ｔ）｣ｴ｣ＲＰＲＱ4：ｃｔｃＲＰＲＱ中文文本纠错比赛公开数据集。

（Ｕ）ｷｩｫｩ､･ｩｴｳ5：中文维基百科编辑历史抽取并过滤得到的语料。

所有数据经过去重处理，并且仅仅包含有错误句子对，也严格按照比赛要求进行剔除处
理，各数据集统计如下：

通用标注语料 数据量（句）

ｬ｡ｮｧＸ ＱＰＷＶＳＳＶ

ｨｳｫ ＹＱＱＷＵ

｣ｧ･､ ＴＵＲＴＵ

｣ｴ｣ＲＰＲＱ ＲＱＵＸＵＲ

ｷｩｫｩ､･ｩｴｳ ＴＶＲＸＰＴＹ

总计 ＶＰＵＶＶＵＷ

ｔ｡｢ｬ･ ＳＺ 训练数据

3.3 模模模型型型的的的集集集成成成及及及后后后处处处理理理

模模模型型型集集集成成成：模型集成是提升比赛结果的重要方法，通过集成多个各方面表现差异较大的
模型，可以大大提升系统的效果。对于深度模型，集成的方法也有多种，例如，投票法，
概率平均，｣ｨ･｣ｫｰｯｮｩｴ参数平均，评分模型等。在本次评测中，我们将多个ｳ･ｱＲｳ･ｱ模型与多
个ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型进行投票集成。具体的，先使用ｃｨｅｒｒａｎｔ，对每个模型的输入输出句子进行
处理，获得输入句子对应的修改，若某个修改的次数超过模型总数的一半，则认为修改正确，
反之，则忽略修改。其中，ｃｨｅｒｒａｎｔ根据输入输出句子获得修改，可以是字级别，也可以
是词级别。

模模模型型型后后后处处处理理理：通过观察集成模型的输出，我们发现模型对拼写错误修改得不是很好，因此
增加了拼写纠错后处理，并通过统计语言模型来衡量是否保留某个字符的拼写纠正结果。

2https://github.com/blcuicall/CCL2022-CLTC/tree/main/datasets/track1
3https://github.com/blcuicall/cged datasets
4https://github.com/destwang/CTC2021
5https://github.com/xueyouluo/wiki-error-extract
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4 实实实验验验

4.1 训训训练练练设设设置置置

ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型的预训练模型使用了ｬ｡ｲｧ･版本的ｭ｡｣｢･ｲｴ ｃｵｩ ･ｴ ｡ｬＮ ＨＲＰＲＰＩ，ｲｯ｢･ｲｴ｡ ｃｵｩ ･ｴ ｡ｬＮ
ＨＲＰＲＱＩ，ｳｴｲｵ｣ｴ｢･ｲｴ ｗ｡ｮｧ ･ｴ ｡ｬＮ ＨＲＰＱＹＩ，进行了两阶段训练：（Ｑ）预训练，使用ｔ｡｢ｬ･ Ｓ所示的
全部中文纠错通用标注语料（Ｒ）微调，使用ｨｳｫ与｣ｧ･､语料，并且｣ｧ･､重采样两份Ｌ 这也与评测
数据分布一致。

ｳ･ｱＲｳ･ｱ模型的预训练模型使用了ｬ｡ｲｧ･版本的｢｡ｲｴ ｓｨ｡ｯ ･ｴ ｡ｬＮ ＨＲＰＲＱＩ。ｳ･ｱＲｳ･ｱ模型训练速度
比较慢，我们使用三个不同的随机种子，仅进行了一个阶段的训练，使用ｬ｡ｮｧＸ，ｨｳｫ与｣ｧ･､语
料。
所有预训练模型均使用ｴｲ｡ｮｳｦｯｲｭ･ｲｳ库6构建，代码均使用ｰｹｴｯｲ｣ｨ。

4.2 验验验证证证集集集结结结果果果

以基于ｳｴｲｵ｣ｴ｢･ｲｴ的ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型为例，不同阶段验证集上的结果如ｔ｡｢ｬ･ Ｔ所示。
其中，ｉｮｦＮｴｷ･｡ｫｳ 是推理阶段两个超参数的调整，｡､､ｩｴｩｯｮ｡ｬ ｣ｯｮ，､･ｮ｣･是ｋ･･ｰ标签额
外置信度，ｭｩｮ ･ｲｲｯｲ ｰｲｯ｢｡｢ｩｬｩｴｹ是句子级别最小修改阈值，当句子错误的概率小
于ｭｩｮ ･ｲｲｯｲ ｰｲｯ｢｡｢ｩｬｩｴｹ时，句子不修改，设置这两个参数可以保证更高的ｐ值。在ｳｴｲｵ｣ｴ｢･ｲｴ模
型上，当｡､､ｩｴｩｯｮ｡ｬ ｣ｯｮ，､･ｮ｣･设为ＰＮＱＵ，ｭｩｮ ･ｲｲｯｲ ｰｲｯ｢｡｢ｩｬｩｴｹ设为ＰＮＴＰ，表现最佳。

ｳｴｲｵ｣ｴ｢･ｲｴ ｐ ｒ ｆＰＮＵ

ｳｴ｡ｧ･Ｑ ＵＱＮＵ ＲＵＮＱＳ ＴＲＮＵＷ

Ｋ ｳｴ｡ｧ･Ｒ ＴＸＮＶＹ ＳＲＮＲＴ ＴＴＮＱＸ

Ｋ ｉｮｦＮｴｷ･｡ｫｳ ＵＴＮＵＸ ＲＸＮＳＲ ＴＶＮＰＴ

ｔ｡｢ｬ･ ＴＺ ｳ･ｱＲ･､ｩｴＭｳｴｲｵ｣ｴ｢･ｲｴ验证集结果

从表中可以看出，对单个模型来说，第二阶段的微调，可以进一步提高模型的召回率。推
理阶段的超参数的设置也可以进一步提高模型的效果。但是，实验发现经过超参数调整之后的
模型，再集成的结果比不做超参数调整的集成结果要差。可能集成模型考虑多个模型的修改，
已经可以获得较高的ｐ值。

模型 ｐ ｒ ｆＰＮＵ

ｳ･ｱＲ･､ｩｴ Ｈｳｴｲｵ｣ｴ｢･ｲｴＩ ＴＸＮＶＹ ＳＲＮＲＴ ＴＴＮＱＸ

ｳ･ｱＲ･､ｩｴ Ｈｲｯ｢･ｲｴ｡Ｉ ＴＷＮＲ ＳＰＮＴＵ ＴＲＮＵＲ

ｳ･ｱＲ･､ｩｴ Ｈｭ｡｣｢･ｲｴＩ ＴＵＮＱＶ ＳＳＮＶ ＴＲＮＲＶ

ｳ･ｱＲｳ･ｱ Ｈｳ･･､ ＲＰＲＱＩ ＴＶＮＲＶ ＳＲＮＶＷ ＴＲＮＷＱ

ｳ･ｱＲｳ･ｱ Ｈｳ･･､ ＲＰＰＩ ＴＶＮＴ ＳＲＮＲＸ ＴＲＮＶＶ

ｳ･ｱＲｳ･ｱ Ｈｳ･･､ ＳＰＰＩ ＴＶＮＹＴ ＳＱＮＵＸ ＴＲＮＷＸ

ｳ･ｱＲ･､ｩｴ ｸ Ｓ Ｋ ｳ･ｱＲｳ･ｱ ｸ Ｓ Ｈｷｯｲ､Ｉ ＶＶＮＱＴ ＲＵＮＹＴ ＵＰＮＴＹ

ｳ･ｱＲ･､ｩｴ ｸ Ｓ Ｋ ｳ･ｱＲｳ･ｱ ｸ Ｓ Ｈ｣ｨ｡ｲＩ ＶＶＮＶ ＲＷＮＳＸ ＵＱＮＷＷ

ｔ｡｢ｬ･ ＵＺ 各个单模型及其集成结果

最终使用的各个单模型及其集成结果如ｔ｡｢ｬ･ Ｕ所示。从表中可看出，ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型在验
证集上的效果：ｳｴｲｵ｣ｴ｢･ｲｴ >ｲｯ｢･ｲｴ｡ >ｭ｡｣｢･ｲｴＮ ｳ･ｱＲｳ･ｱ模型的结果与ｲｯ｢･ｲｴ｡，ｭ｡｣｢･ｲｴ相差
不大。最后，以投票集成的方式集成了Ｓ个ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型与Ｓ个ｳ･ｱＲｳ･ｱ模型，整体的ｐ值大大提
高，ｒ值略有下降。另外，基于字的集成模型比基于词的结果更好。
不同的模型在不同的错误类型上的表现也有差异，如ｔ｡｢ｬ･ Ｖ所示，ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型在缺失和

词序错误上面的召回要比ｳ･ｱＲｳ･ｱ低，尤其在词序错误上面，这也符合ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型的设计，修
改词序错误需要多次迭代。ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型在替换类型错误上面，表现更好。最终，基于字的集成
模型，在处理缺失错误上表现较差。

6https://github.com/huggingface/transformers
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ｳ･ｱＲ･､ｩｴ Ｈｲｯ｢･ｲｴ｡Ｉ

类型 ｐ ｒ ｆＰＮＵ

缺失 ＵＰＮＶＵ ＲＴＮＷＵ ＴＱＮＸＹ

冗余 ＴＵＮＱＷ ＴＰＮＱＲ ＴＴＮＰＶ

误用 ＴＵＮＴＴ ＳＲＮＳＹ ＴＲＮＰＵ

词序 ＶＳＮＴＹ ＱＷＮＳＱ ＴＱＮＴＱ

ｳ･ｱＲｳ･ｱ Ｈｳ･･､ ＲＰＰＩ

类型 ｐ ｒ ｆＰＮＵ

缺失 ＴＶＮＷＵ ＲＷＮＰＷ ＴＰＮＸＲ

冗余 ＴＳＮＴＱ ＴＰＮＰＷ ＴＲＮＷ

误用 ＴＶＮＵＵ ＳＳＮＸＴ ＴＳＮＲＹ

词序 ＶＷＮＴＲ ＲＵＮＹＷ ＵＱＮＱＱ

ｳ･ｱＲ･､ｩｴ ｸ Ｓ Ｋ ｳ･ｱＲｳ･ｱ ｸ Ｓ Ｈ｣ｨ｡ｲＩ

类型 ｐ ｒ ｆＰＮＵ

缺失 ＶＶＮＴＳ ＲＰＮＴＶ ＴＵＮＸＳ

冗余 ＵＹＮＱ ＳＵＮＰＷ ＵＱＮＹＸ

误用 ＷＱＮＰＹ ＲＹＮＵＹ ＵＵＮＵＱ

词序 ＷＵＮＵＸ ＲＷＮＴＳ ＵＵＮＹＴ

ｔ｡｢ｬ･ ＶＺ 不同错误类型对应的指标

4.3 错错错误误误样样样例例例

ｔ｡｢ｬ･ Ｘ列出了一些修改样例，我们发现存在很多修改其实是正确的，只是和标注不同。除
此之外，还存在长难句修改不好，缺失内容太多修改不好，连续错误修改不好，拼写错误修改
不好等问题。

4.4 测测测试试试集集集结结结果果果

最终，测试集上的结果如ｔ｡｢ｬ･ Ｗ所示。虽然增加拼写纠错后处理可以提高召回率，但也会
引入错误。相比比赛取得的结果ｆＰＮＵ为ＵＰＮＱＷ，主要做得改进就是增加了ｳ･ｱＲ･､ｩｴ模型的两阶段
训练。

模型 ｐ ｒ ｆＰＮＵ

ｳ･ｱＲ･､ｩｴ ｸ Ｓ Ｋ ｳ･ｱＲｳ･ｱ ｸ Ｓ ＶＹＮＰＴ ＲＶＮＳＶ ＵＲＮＱＶ

ｳ･ｱＲ･､ｩｴ ｸ Ｓ Ｋ ｳ･ｱＲｳ･ｱ ｸ Ｓ Ｋ ｣ｳ｣ ＶＷＮＵＷ ＲＷＮＲＳ ＵＲＮＱＲ

ｔ｡｢ｬ･ ＷＺ 测试集结果

5 总总总结结结

在本次多参考多来源汉语学习者文本纠错任务中，主要难点在于评测数据包含不同来源
的文本，错误分布存在一定的差异，并且训练数据也不够充分。我们的方法主要使用与评测
数据同来源的数据进行了两阶段训练，并且集成了多个异构模型。最终，我们的系统ｆＰＮＵ的值
为ＵＰＮＱＷ，排名第三，长期榜单ｆＰＮＵ的值为ＵＲＮＱＶＮ

从实验的结果，可以看出，我们的系统召回率非常低，这主要原因还是训练数据不足，对
错误的覆盖度不够，因为时间的原因，也没有做数据增强。其次，还因为集成模型的方法比较
简单，过滤掉了正确的修改，一些新的模型集成方法ｑｯｲｩ｢ ･ｴ ｡ｬＮ ＨＲＰＲＲＩ有待进一步尝试。
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输入 我也来介绍一下儿儿儿我的家吧。我家有四口人。

标注 我也来介绍一下儿儿儿我的家吧。我家有四口人。

预测 我也来介绍一下我的家吧。我家有四口人。

错误原因 标注不正确

输入 我不愿意这么过分的的的喜欢歌手。

标注 我不愿意这么过分的的的喜欢歌手。

预测 我不愿意这么过分地地地喜欢歌手。

错误原因 标注不正确

输入 再见，我有有有要要要很多功课要做。

标注 再见，我有有有很多功课要做。

预测 再见，我还还还有有有很多功课要做。

错误原因 修改与标注不同，但也是正确的

输入 死刑这个问题是特别争议性。

标注 死刑这个问题特别具具具有有有争议性。

预测 死刑这个问题特别有有有争议性。。

错误原因 修改与标注不同，但也是正确的

输入
四年前，我高中毕业后时，我母亲被工作去日本住六个月。
因为我还没决定什么大学我想去，我就跟妈妈一起去东京住。

标注
四年前，我高中毕业后，我母亲由由由于于于工作去日本住六个月。
因为我还没决定我想去什么大学，我就跟妈妈一起去东京住。

预测
四年前，我高中毕业后，我母亲因因因工作去日本住了六个月。
因为我还没决定我想去什么大学，我就跟妈妈一起去东京住。

错误原因 修改与标注不同，但也是正确的

输入 如果你在肺部或呼吸道有病，其治疗就会难难难的的的。

标注 如果你在肺部或呼吸道有病，其治疗就会很很很难难难。

预测 如果你在肺部或呼吸道有病，其治疗就会很很很难难难的的的。

错误原因 修改错误，修改之后存在杂糅

ｔ｡｢ｬ･ ＸＺ 错误样例分析
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