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评 测 任 务 背 景 - C LT C

      本次任务是汉语学习者文本纠错任务（CLTC）中的一项，即多参考、多来源汉语学习者文本纠错，包括了三种不同
来源的文本，目标是纠错准确性和流利提升。



训练集：nlpcc2018+hsk
来源：https:/ /gi thub.com/Hil lZhang1999/MuCGEC  

>

开发集：MuCGEC（Mult i -Reference Mult i -Source Evaluat ion Dataset for Chinese 
Grammatical Error Correct ion），1137句（其中包含12句无法标注的句子）。
来源：主办方提供

>

测试集：MuCGEC（Mult i -Reference Mult i -Source Evaluat ion Dataset for Chinese 
Grammatical Error Correct ion），6000句（其中包含62句无法标注的句子）。
第一阶段：2000句（部分），第二阶段：6000句（完整）
来源：主办方提供

>

数 据 集

      评测数据集由主办方提供，数据集来源多样，标注质量高，参考答案多样，平均每句标注2.3个基于流利度提升的不
同参考答案。



方 法 研 究

人工规则

基于规则的方法：虽然手
工定义规则费时费力，实
际应用会存在冲突，但在
具体行业应用中，尤其是
在医药、政务、金融、农
业等语句行业特征比较明
显的行业，手工定义的规
则可作为辅助手段，还是
有帮助的。

序列标注Seq2Edit

序列标注模型（Seq2Edit）：
将纠错抽象为有限空间的编
辑动作。通过预先定义一些
编辑动作，包括复制、删除、
增加、替换、变形等，理论
上降低了解码空间。在增加 /
替换操作上的解码空间也非
常大，实际上包含编辑操作
空间也不小，每个编辑动作
的训练数据并不充分。

序列到序列Seq2Seq

包括基于RNN、CNN、注意
力的编解码方法。现在主流的
是基于自注意力机制，在特征
抽取和并行计算上有明显的优
势。在实际应用中，也有一些
很有意思的改进，比如针对纠
错任务，大部分文本都是正确
的这种特征，有拷贝增强机制。
针对语言多样性，有多种解码
机制。缺点是解码空间大，收
敛性还需要继续研究。

参考：
https://hillzhang1999.gitee.io/2021/03/31/yu-fa-jiu-cuo-jin-zhan-zong-shu/
http://blog.nghuyong.top/2021/05/26/NLP/text-corrector/
https://www.cnblogs.com/qftie/p/16807855.html

      根据任务、应用要求、数据分析来选择不同的方法，不拘泥于某一种特定的方法。



北京语言大学总结的语法错误和纠正进展：错误类
型主要包括多字，少字，选择错误，词序错误。子
任务：

① 检测：判断是否有语法错误。

② 识别：判断具体错误类别。

③ 位置级：识别出start_pos,end_pos错误位置。

④ 改正：对选词错误和缺失词进行改正。

领域进展

参考：Overview of NLPTEA-2020 Shared Task for 
Chinese Grammatical Error Diagnos
         Beijing Language and Culture University



本 次 评 测 验 证 方 法

数据
处理

数据处理：

①  按评测要求过滤不能参与训练的句子集。

②  过滤掉超长（单句大于128长度）。

③  过滤掉重复出现的句子。

④  中文字符处理，生成训练数据。

模型
训练

模型
验证

模型
集成

数据
分析

数据分析：

  对训练集、开发集、测试集数据

分析，包括数据特征检查，样本数

量、长度、可能的错误类型等。

模型训练：

① 字表扩展，支持一些特殊的中文符号字符。

② 训练Seq2Edit模型，Seq2Seq模型。

③ 训练Plome模型。

模型验证：

① 验证Seq2Edit模型。

② 验证Seq2Seq模型。

③ 验证Plome模型。

④ 验证其他模型：macBert,Ernie,T5。

⑤ 按准确率和召回率选择备选集成模型。

模型集成：

① 备选模型 

② 串行集成

③ 并行集成

     通过对序列到编辑、序列到序列以及Plome模型，macBert,Ernie,T5等模型验证，后面这几种模型效果一言难尽。
这也说明，纠错也并非简单的通用任务，任务也是严重依赖对应的数据和数据特征。



评 测 效 果

模型集成：采用并行集成方法

集成各模型贡献：命中率

集成模型评分

错误分析

基 于 P P L
的 并 行 集

成 方 法

     基于PPL的多模型并行集成方法，总体效果还不错，但对于特殊字符，专用名词等识别不一定准确。另外，单独依赖PPL做判断只考虑了
输出，没有考虑输入，会出现多个模型输出都很流畅，但不一定符合输入期望纠错的要求。



行 业 应 用 落 地 探 讨

垂直行业领域的数据特征研究，
如社交短文本，政务文本等。

其次是自动标注语料错误研究。

单模型的准确率和召
回率需要大幅提升，

尤其是准确率。

在单模型的效果大幅提升的
基础上，集成效果会更明显，
另外可以考虑人工规则辅助。

多模型集成对计算性能和
响应时延影响大，导致行

业实际落地困难。

行业落地应用可能的改进点

模型数据集 模型集成 性能优化

01 02 0403

     数据、规则、单模型效果、计算性能、时延等是行业应用关注的重点。
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